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บทคัดย่อ  
 งานวิจัยนี้มีวัตถุประสงค์เพื่อทดสอบประสิทธิภาพความแม่นยำของระบบการเช็คชื่อเข้าชั้นเรียนด้วยการตรวจจับ
ใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning และพัฒนาระบบลงชื่อด้วยการตรวจจับใบหน้า โดยลดข้อผิดพลาดในการบันทึก
ข้อมูลได้อย่างมีประสิทธิภาพด้วยโมเดลการจดจำใบหน้าที่พัฒนาโดยใช้เทคนิคการเรียนรู้เชิงลึก  Convolutional Neural 
Networks (CNN) ร่วมกับเทคโนโลยีตรวจจับใบหน้า Histogram of Oriented Gradients (HOG) โปรแกรมประยุกต์ได้รับ
การพัฒนาด้วยPythonและส่วนของเว็บไซต์ถูกพัฒนาด้วยการใช้ PHP ร่วมกับ React.js ฐานข้อมูลผู้ใช้ และรายงานการเข้า
เรียนถูกจัดเก็บไว้ใน MySQL ระบบได้รับการทดสอบภายใต้สภาพแสงภายในอาคารระยะการตรวจจับใบหน้า 2, 3, 4 และ 5 
เมตร จำนวนใบหน้าเป้าหมาย 4, 6, 8, 10, 12, 14 และ 16 คน ทดสอบ 20 ครั้งภายใต้แต่ละเงื่อนไขการทดสอบ โดยสรุปผล
การทดสอบได้ว่า 1) การใช้งานระบบการเช็คช่ือเข้าช้ันเรียนด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning ควรใช้
รูปภาพท่ีมีรายละเอียดของใบหน้าชัดเจน (เช่น ดวงตา จมูก ปาก และหน้าผาก) จะทำให้ระบบตรวจจับใบหน้าทำงานได้อย่าง
แม่นยำ และมีประสิทธิภาพ 2) การตรวจจับใบหน้าที่ระยะการตรวจจับที่ใกล้ (2 เมตร) และจำนวนของใบหน้าเป้าหมายใน
รูปภาพ ที่จำนวน 4 คน ต่อ 1 รูปภาพ จะให้ผลลัพธ์ที่แม่นยำมากที่สุด โดยค่าความสอดคล้องอยู่ในช่วงเฉลี่ยร้อยละ 100 3) 
การตรวจจับใบหน้าที่ระยะการตรวจจับที่ไกล (5 เมตร) และจำนวนของใบหน้าเป้าหมายในรูปภาพ ที่จำนวน 16 คน ต่อ 1 
รูปภาพ จะให้ผลลัพธ์ที่แม่นยำน้อยที่สุด โดยค่าความสอดคล้องอยู่ในช่วงเฉลี่ยร้อยละ 30 4) ความแม่นยำในการตรวจจับ
ใบหนา้ขึ้นอยู่กับความละเอียดของใบหน้าในรูปภาพ หากความละเอียดของใบหน้าในรูปภาพน้อยลง ก็จะส่งผลให้ค่าเฉลี่ยความ
แม่นยำน้อยลงเช่นกัน 5) การตรวจจับใบหน้าของผู้เข้าร่วมช้ันเรียนทั้งหมดมีความแม่นยําเฉลี่ยร้อยละ 75 
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Abstract  
 This research aims to evaluate the accuracy and performance of a classroom attendance system 
utilizing facial detection with CNN and Deep Learning. It also aims to develop a facial recognition-based 
attendance system that effectively minimizes data recording errors. The facial recognition model was 
developed using Deep Learning techniques, particularly Convolutional Neural Networks (CNN), combined 
with the Histogram of Oriented Gradients (HOG) facial detection technology. The application was developed 



           

 

using Python, while the website interface was built using PHP and React.js. User databases and attendance 
reports were stored in MySQL. The system was tested under indoor lighting conditions at face detection 
distances of 2, 3, 4, and 5 meters, with target face counts of 4, 6, 8, 10, 12, 14, and 16 people. Each condition 
was tested 20 times. The results can be summarized as follows: 1) For optimal accuracy and efficiency, the 
system requires clear facial features (e.g., eyes, nose, mouth, and forehead) for recognition. 2) The most 
accurate results were achieved at a detection distance of 2 meters with 4 target faces per image, yielding 
an average accuracy of 100%. 3) The least accurate results were observed at a detection distance of 5 
meters with 16 target faces per image, with an average accuracy of 30%. 4) Facial detection accuracy 
decreases as the resolution of facial details in the image decreases. 5) The average facial detection accuracy 
across all test conditions was 75%. 
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1. บทน า  

การเช็คชื ่อเข้าชั ้นเรียนเป็นขั ้นตอนที ่สำคัญในการ
ประเมินความรับผิดชอบ และการเข้าร่วมของนักเรียนในแต่
ละวิชา แต่การเช็คชื่อในรูปแบบดั้งเดิม เช่น การเรียกชื่อ 
การสแกนลายนิ้วมือ การใช้ QR Code หรือการเช็คชื่อผ่าน
แบบฟอร์มทางออนไลน์ มักประสบกับปัญหาหลายประการ
เช่น การใช้เวลาในการเช็คชื่อที่มากเกินไป ความผิดพลาด
จากการลืมเช็คชื่อหรือแม้กระทั่งการโกงการเช็คชื่อโดยการ
ใหบุ้คคลอ่ืนเช็คช่ือแทน 

ก า ร น ำ เ ทค โ น โ ล ย ี ก า ร จ ด จ ำ ใบ ห น ้ า  ( Facial 
Recognition) เข้ามาประยุกต์ใช้ในระบบการเช็คชื่อเข้าชั ้น
เรียนถือเป็นหนึ ่งในแนวทางที่มีประสิทธิภาพ เนื ่องจาก
สามารถตรวจสอบและยืนยันตัวตนของนักศึกษาได้อย่าง
รวดเร็วและแม่นยำ เทคโนโลยีการจดจำใบหน้าใช้หลักการ
ของการประมวลผลภาพ (Image Processing) ได้มีบทบาท
สำคัญในการวิเคราะห์และประมวลผลข้อมูลภาพที่ใช้ในการ
สร้างระบบตรวจจับและจดจำใบหน้า โดยเพิ่มความแม่นยำ
โดยอาศัยการวิเคราะห์ลักษณะใบหน้าที่เป็นเอกลักษณ์ของ
แต่ละบุคคล 

การวิจัยนี้มีเป้าหมายเพื่อพัฒนาระบบเช็คชื ่อเข้าชั้น
เรียนโดยใช้เทคโนโลยีการจดจำใบหน้า ซึ่งสามารถลดเวลา
การเช็คช่ือ เพิ่มความแม่นยำในการยืนยันตัวตน และป้องกัน
การทุจริตในการเช็คชื่อ นอกจากนี้ยังเป็นการศึกษาเกี่ยวกับ
ประสิทธิภาพและความเป็นไปได้ในการนำระบบนี้ไปใช้ใน
สถานศึกษา 
 

 
1.1 วัตถุประสงค์ของการวิจัย 

1.1.1 เพ่ือทดสอบประสิทธิภาพความแม่นยำ ระบบการ
เช็คช่ือเข้าช้ันเรียนด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ 
Deep learning 

1.1.2 พัฒนาระบบลงช่ือด้วยการตรวจจับใบหน้า 
 

1.2 ขอบเขตของงาน 
1.2.1. ระบบสามารถตรวจจับใบหน้าโดยวิเคราะห์จาก

ภาพถ่ายและจำแนกข้อมูลของนักศึกษาเป็นรายบุคคล จาก
ภาพถ่ายเเบบกลุ่มได้ 

1.2.2 ระบบสามารถเเสดงข้อมูลชื่อนามสกุลเเละรหัส
นักศึกษาของนักศึกษาที ่ระบบสามารถทำการตรวจจับ
ใบหน้าจากรูปภาพได้ 

1.2.3 ผู ้ด ูแลระบบสามารถจัดการข้อมูลนักศึกษา 
จัดการข้อมูลพื้นฐาน จัดการข้อมูลตารางสอน จัดการข้อมูล
นักศึกษาในกลุ่มเรียนลงฐานข้อมูลได้ 

1.2.4 สามารถยืนยันตัวตนโดยใช้ระบบ Google Login 
ได้ 

1.2.5 สามารถสรุปข้อมูลการเข้าชั้นเรียนของนักศึกษา
ได้ 

 

1.3 ประโยชน์ที่คาดว่าจะได้รับ 
      1.3.1 การเช็คชื่อเข้าชั้นเรียนด้วยการตรวจจับใบหน้า
ช่วยลดความผิดพลาดที่อาจจะเกิด เช่น การเช็คช่ือแทนกัน 



           

 

      1.3.2 การเช็คชื่อเข้าชั ้นเรียนด้วยการตรวจจับใบหน้า
ช่วยลดภาระงานของครูหรืออาจารย์ในการติดตามและ
ตรวจสอบการเข้าช้ันเรียนของนักเรียน 
      1.3.3 การเช็คชื่อเข้าชั้นเรียนด้วยการตรวจจับใบหน้า
ช่วยลดการใช้ทรัพยากรกระดาษ 

 

1.4 การรู้จ าใบหน้าด้วยการเรียนรู้เชิงลึก (Deep 
Learning Facial Recognition) 

ก า ร ร ู ้ จ ำ ใ บ ห น ้ า  ( Facial Recognition) เ ป ็ น
กระบวนการที่ใช้ในการระบุหรือยืนยันตัวตนของบุคคลจาก
ใบหน้า กระบวนการนี้มักจะเริ่มต้นจากการตรวจจับใบหน้า
ในภาพ จากนั้นทำการวิเคราะห์ และเปรียบเทียบกับข้อมูล
ใบหน้าที่เก็บไว้ในฐานข้อมูล การรู ้จำใบหน้าด้วย Deep 
Learning เป็นวิธีที่มีประสิทธิภาพ และได้รับความนิยมมาก 
เนื ่องจากความสามารถในการเรียนรู ้ลักษณะเฉพาะของ
ใบหน้าได้อย่างละเอียดและแม่นยำ Deep Learning เป็น
ส่วนหนึ่งของ Machine Learning ที่ใช้โครงข่ายประสาท
เทียม (Neural Networks) ที ่ม ีหลายชั ้นหรือที ่เร ียกว่า 
Deep Neural Networks การร ู ้ จ ำ ใบหน ้ าด ้ วย  Deep 
Learning แบ่งออกเป็น 3 ขั้นตอนดังน้ี 

1) การตรวจจ ับใบหน ้า  (Face Detection) เป ็น
กระบวนการนําเข้าข้อมูลเพื่อค้นหาขอบเขตของใบหน้าจาก
ภาพนิ่ง และทำการระบุตำแหน่งของใบหน้าบุคคลที่พบ 

2) ก า ร แ ป ล ง ใ บ ห น ้ า เ ป ็ น เ ว ก เ ต อ ร ์  (Face 
Representation) เป็นกระบวนการแปลงใบหน้าให้เป็น
เวกเตอร์เชิงตัวเลข (Feature Vector) ซึ่งเป็นการนำภาพ
ใบหน้ามาผ ่านโครงข่ายประสาทเทียมแบบล ึก CNNs 
(Convolutional Neural Networks) โดยถูกใช้ในการแปลง
ใบหน้าให้เป็นเวกเตอร์ โดยโมเดลจะดึงฟีเจอร์สำคัญ เช่น 
รูปร่างของใบหน้า ขนาดของดวงตา และลักษณะอื่นๆ ที่เป็น
เอกลักษณ์ 

3) ก า ร จ ั บ ค ู ่ ใ บ ห น ้ า  (Face Matching) เ ป ็ น
กระบวนการเปรียบเทียบระหว่างชุดตัวเลขเวกเตอร์ใบหน้า 
(Face Embedding) ที ่ตรวจจับได้กับชุดตัวเลขเวกเตอร์
ใบหน้าในฐานข้อมูล (Face Template) เพื่อใช้ในการยืนยัน
ต ั วบ ุคคล โดยท ี ่ ระบบจะทำการคำนวณระยะห ่ า ง 
(Distance) ระหว่างเวกเตอร์ของใบหน้านั้นกับเวกเตอร์ของ
ใบหน้าท่ีเก็บไว้ในฐานข้อมูล หากระยะห่างมีค่านอ้ยกว่าค่าที่

กำหนด (Threshold) ระบบจะทำการจับคู่ใบหน้านั้นกับ
ใบหน้าท่ีตรงกันในฐานข้อมูล [1] 

 

1.5 Convolutional Neural Networks (CNN) 

Convolutional Neural Network (CNN) เป็น
ประเภทหน่ึงของ Neural Networks เป็นโครงข่ายประสาท
เทียมหน่ึงในกลุ่ม bio-inspired โดยที่จะจำลองการมองเห็น
ของมนุษยท์ี่มองพื้นที่เป็นท่ีย่อย ๆ และนำกลุ่มของพื้นที่ย่อย 
ๆ มาผสานกัน [2] 

 

 
 

รูปที่ 1 ส่วนประกอบด้วยช้ันหลักของ CNNs [3] 
 

CNN มีส่วนประกอบด้วยช้ันหลัก ได้แก ่
- Convolutional Layer เป็นช้ันหลักท่ีใช้ในการเรียนรู้

ฟีเจอร์ต่างๆ ของข้อมูล โดยจะใช้ฟิลเตอร์ (Filters) หรือ
เคอร์เนล (Kernels) ในการทำการ convolute กับข้อมูล 
โดยผลลัพธ์ที่ได้จะเป็นฟีเจอร์แมพ (Feature Map) ที่แสดง
ถึงการปรากฏของฟเีจอร์ต่างๆ ในข้อมูล [4] 

- Activation Function ห ล ั ง จ า ก เ ล เ ย อ ร ์ ก า ร 
convolute จะม ีการ ใช ้ฟ ั งก ์ ช ั นกระต ุ ้ น  (Activation 
Function) เช ่น ReLU (Rectified Linear Unit) เพื ่อเพิ ่ม
ความไม่เป็นเชิงเส้นในโมเดล ทำให้โมเดลสามารถเรียนรู ้
ฟีเจอร์ที่ซับซ้อนได้ [5] 

- Pooling Layer มีหน้าที ่ลดขนาดของฟีเจอร์แมพที ่
เกิดขึ้นจากช้ันการ convolute โดยปกติจะใช้การดำเนินการ
ประเภท Max Pooling หรือ Average Pooling เพื่อทำการ
ย่อขนาดข้อมูลและลดจำนวนพารามิเตอร์ ในขณะเดียวกัน
ยังคงรักษาข้อมูลที่สำคัญไว ้[6] 

- Fully Connected Layer (Dense Layer) เป็นชั ้นที ่
ใช้หลังจากเลเยอร์การ convoluteและการ pooling โดยจะ
เชื่อมต่อกบัฟีเจอร์ที่ได้จากเลเยอร์ก่อนหน้า ซึ่งจะช่วยในการ
จำแนกประเภทข้อมูลออกเป็นคลาสต่างๆฟีเจอร์ที่ได้จากเล



           

 

เยอร์ก่อนหน้านี้จะถูกแบนลงเป็นเวกเตอร์ 1 มิติและส่งผ่าน
ไปยังเลเยอร์นี้ [7] 

- Output Layer เป ็นชั ้นส ุดท้ายที ่ใช ้ในการจำแนก
ประเภทหรือให้ผลลัพธ์ในรูปแบบที่ต้องการ เช่น การใช้ 
Softmax Function เพื่อให้ได้ผลลัพธ์ในรูปแบบของความ
น่าจะเป็นของแต่ละคลาส [8] 

 

1.6 Histogram of Oriented Gradients (HOG)  
Histogram of Oriented Gradients (HOG) เ ป ็ น

อัลกอริทมึที่ใช้ในการดึงคุณลักษณะของภาพ ทำงานโดยการ
คำนวณ ทิศทางของขอบเขต (gradients) ภายในภาพ 
โดยเฉพาะขอบที่สำคัญ เช่น จุดรอยต่อระหว่างวัตถุและพื้น
หลังของภาพแต่ละจุด แล้วนำข้อมูลทิศทางของขอบเขต
เหล่าน้ีมาสร้างเป็น ฮิสโตแกรม ของทิศทางการเคลื่อนที่ของ
ขอบเขต (gradients) ที่พบในแต่ละพื้นที่ของภาพ หลักการ
ทำงานของ HOG แบ่งได้ดังนี้ [9] 

1) การแบ่งภาพออกเป็นเซลล์ย่อย (Cell Division) 
โดยภาพจะถูกแบ่งเป็นกริดที่ประกอบด้วยเซลล์เล็กๆ เช่น 
8x8 พิกเซล แต่ละเซลล์จะเป็นพื้นที่ที ่คำนวณทิศทางของ
ขอบเขต (gradient direction) [10] 

2) การคำนวณ Gradient โดยการคำนวณ gradient 
ของแต่ละพิกเซลในเซลล์จะช่วยระบุทิศทางการเปล่ียนแปลง
ของความเข้มแสงในภาพ โดยปกติจะใช้ฟิลเตอร์ Sobel เพื่อ
คำนวณการเปลี่ยนแปลงในแนวนอน (X-axis) และแนวตั้ง 
(Y-axis) [11] 

 

 
 

รูปที่ 2 ภาพการคำนวณทิศทางของขอบเขต  
(gradient direction) [11] 

 

3) การสร้างฮิสโตแกรมของทิศทาง โดยทิศทางของ 
gradient ในแต่ละเซลล์จะถูกจัดเก็บในฮิสโตแกรมที่มี 9 
ช่อง (bins) โดยแต่ละช่องจะเก็บค่าจำนวนพิกเซลที่มีทิศทาง 
gradient อยู่ในช่วงของมุมนั้น เช่น มุม 0 องศา, 20 องศา, 

40 องศา เป็นต้น และค่าที่คำนวณได้จากฮิสโตแกรมนี้จะใช้
เป็นคุณลักษณะของเซลล์นั้นๆ [12] 

4) การรวมเซลล์ (Normalize Block) โดยการรวม
เซลล์ฮิสโตแกรม เข้าด้วยกันเป็นบล็อกใหญ่ (เช่น 2x2 เซลล์) 
แล้วทำการปรับค่าของฮิสโตแกรม (Normalize) เพื่อจัดการ
กับความไม่สม่ำเสมอของแสงในภาพ [13] 

5) การใช้คุณลักษณะในการตรวจจับใบหน้า เมื่อได้
ฮิสโตแกรมที่ทำการรวมเซลล์แล้ว (Normalized) ของบล็อก
ทั้งหมดในภาพ HOG จะเปรียบเทียบคุณลักษณะของภาพ
นั้นกับแบบจำลองใบหน้าที่ถูกฝึกไว้ล่วงหน้า (pre-trained 
model) โดยใช้เครื่องมือจำแนก เพื่อตรวจจับว่ามีใบหน้าอยู่
ในภาพหรือไม่ [14] 

 

 
รูปที่ 3 ภาพการกำหนดทิศทางของขอบเขตด้วยจุดรอยต่อ

ระหว่างวัตถุและพ้ืนหลังของภาพ [15] 
 

1.7 งานวิจัยท่ีเกี่ยวข้อง 
1.7.1 ชลิดา [16] ศึกษาระบบการจดจำใบหน้าของ

บุคคลโดยใช้การเรียนรู ้เชิงลึกและการเรียนรู ้ของเครื ่อง 
พร้อมเทคโนโลยีการประมวลผลภาพและการรู ้จำใบหน้า 
วัตถุประสงค์ เพื่อศึกษาและพัฒนาระบบที่มีความแม่นยำสูง
ในการตรวจจับใบหน้า และลดการใช้ทรัพยากรในการ
ประมวลผล วิธีการ เตรียมข้อมูลใบหน้าของบุคคล 15 คนใน
ท่าทางต่าง ๆ รวม 8 แบบ จากนั้นใช้กระบวนการเรียนรู้เชิง
ลึกในการสกัดคุณลักษณะเด่นของใบหน้า และเปรียบเทียบ
กับฐานข้อมูลเพื่อตรวจสอบตัวตน ผลสรุป อัลกอริทึมที ่
นำเสนอมีความแม่นยำสูง โดยใช้ GoogLeNet ร่วมกับ SVM 
และใช้จุดสำคัญ 13 จุดในการจดจำใบหน้า ทำให้ได้ค่าความ
แม่นยำถึง 93% ในขณะที ่CNN ทำได้ 80% และใช้เวลานาน
กว่า วิธีนี้มีความแม่นยำและมีประสิทธิภาพกว่าวิธีเดิม  

1.7.2 เอกรัตน์ [17] ศึกษาระบบลงทะเบียนใบหน้าและ
ตรวจสอบการเข ้าห ้อง เร ียนของน ักศ ึกษาโดยใช ้การ
ประมวลผลภาพและเทคนิคการรู ้จำใบหน้า วัตถุประสงค์ 
เพื่อสร้างระบบที่สามารถลงทะเบียนและตรวจสอบการเข้า



           

 

เรียนของนักศึกษาได้อย่างแม่นยำและประเมินความพึงพอใจ
ของผู้ใช้ วิธีการ ออกแบบระบบโดยใช้การค้นหาใบหน้า 
(Face Detection) และการหาขอบภาพ (Edge Detection) 
จากนั ้นทดสอบการเปรียบเทียบใบหน้ากับฐานข้อมูลที ่
บันทึกไว้เพื่อยืนยันตัวตน ผลสรุป ระบบสามารถตรวจจับ
ใบหน้าได้แม่นยำถึง 92% อย่างไรก็ตาม เมื่อใช้งานกับกล้อง
ว ิด ี โอแบบเวลาจร ิง  อาจม ีข ้อผ ิดพลาดเน ื ่องจากการ
เคลื่อนไหวของใบหน้า แต่ระบบสามารถบันทึกข้อมูลการเข้า
เรียนย้อนหลังและดึงข้อมูลมาใช้งานได้  

1.7.3 ศันศนีย์ และจิระ [18] ศึกษาระบบตรวจจับ
ใบหน้าเพื่อยืนยันตัวบุคคลโดยใช้เทคโนโลยีการประมวลผล
ภาพเพื่อเปรียบเทียบกับฐานข้อมูลอาชญากร วัตถุประสงค์ 
เพ ื ่อพ ัฒนาระบบท ี ่ ช ่วยย ืนย ันต ัวบ ุคคลท ี ่ม ีประว ัต ิ
อาชญากรรมได้อย่างรวดเร็วและแม่นยำ ซึ่งจะช่วยลดเวลา
ในการสืบสวนคดีและเสริมความปลอดภัย วิธีการ ใช้ภาพนิ่ง
หน้าตรงท่ีมีสภาพแสงและการแสดงอารมณ์ที่หลากหลายมา
เปรียบเทียบกับข้อมูลในทะเบียนอาชญากร ผลสรุป พบว่า
จำนวนไอเกนเวกเตอร์ตั้งแต่ 10 แกนขึ้นไป ทำให้ระบบรู้จำ
ใบหน้าได้ถูกต้องถึง 95.71%  

1.7.4 ณัฐชนนท์ และคณะ [19] ศึกษาระบบลงเวลา
ปฏิบัติงานด้วยเทคโนโลยีการจดจำใบหน้าในช่วงการแพร่
ระบาดของ COVID-19 วัตถุประสงค์ เพื ่อพัฒนาระบบลง
เวลาที่ลดการสัมผัส เพิ่มความแม่นยำ และความรวดเร็วใน
การใช้งาน วิธ ีการ ใช้ MTCNN ในการตรวจจับใบหน้า 
FaceNet ในการสกัดคุณลักษณะ และ nu-SVC ในการสร้าง
แบบจำลอง ทดสอบระบบกับพนักงาน 42 คน เป็นเวลา 30 
วัน ผลสรุป ระบบมีความแม่นยำ 100% ใช้เวลาเฉลี่ย 7.5 
วินาทีต่อคน และได้รับความพึงพอใจจากผู้ใช้งาน  

1.7.5 อะดาว และคณะ [20] ศึกษาการประยุกต์ใช้
เทคโนโลยีการรู ้จำใบหน้าเพื ่อบันทึกเวลาเข ้าออกของ
พนักงาน วัตถุประสงค์ เพื่อพัฒนาระบบการบันทึกเวลาเข้า
ออกของพนักงานด้วยเทคโนโลยีการรู ้จำใบหน้า ทดสอบ
ประสิทธิภาพของกล้องวงจรปิด (CCTV) ในการตรวจจับ
ใบหน้า และเปรียบเทียบเทคนิคการรู้จำใบหน้า Eigenface 
recognition แ ล ะ  Fisher face recognition ร ว ม ถ ึ ง
การศึกษาความพึงพอใจของผู้ใช้งาน วิธีการ ใช้กล้องวงจร
ปิดตรวจจับใบหน้า และโปรแกรมที่พัฒนาขึ้นสำหรับการ
จัดการข้อมูล พร้อมทั้งทดสอบกับพนักงานจำนวน 50 คน 
และประเมินผลโดยผู้เชี่ยวชาญด้านการพัฒนาระบบ 10 คน 

ผลสรุป พบว่า Eigenface recognition มีประสิทธิภาพสูง
กว่าที่ 92.15% เมื่อเทียบกับ Fisher face recognition ที่ 
91.21% และระบบสามารถลดเวลาในการรอคอยการบันทึก
เวลาเข้าออกได้เฉลี่ย 93.6% โดยความพึงพอใจของผู้ใช้งาน
อยู่ในระดับ "มากที่สุด" (ค่าเฉลี่ย 4.36)  

 

2. วิธีด าเนินงานวิจัย  

2.1 สมมติฐานการวจิัย  
2.1.1 ระบบการเช็คชื่อเข้าชั ้นเรียนด้วยการตรวจจับ

ใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning มีความแม่นยำใน
การระบุใบหน้าของนักเรียนมากกว่า 60% 

2.1.2 ระบบการเช็คชื่อเข้าชั ้นเรียนด้วยการตรวจจับ
ใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning มีความแม่นยำใน
การตรวจจับใบหน้าสูงกว่าระบบการเช็คชื่อด้วยวิธีดั้งเดิม 

2.1.3 ระบบการเช็คชื่อเข้าชั ้นเรียนด้วยการตรวจจับ
ใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning สามารถใช้งานได้
จริงในสถานการณ์ที่แสง และมุมมองแตกต่างกัน 

 

2.2 ประชากรที่ใช้ในการศึกษา 
2.2.1 นักศึกษา ประชากรมหาวิทยาลัยเทคโนโลยีราช

มงคลกรุงเทพ คณะวิทยาศาสตร์และเทคโนโลยี ชั้นปีที่ 4 ที่
เป็นผู้ใช้งานระบบเช็คชื่อเข้าชั้นเรียนกลุ่มตัวอย่างสำหรับ
ประเมินประสิทธิภาพ โดยคัดเลือกจากนักศึกษาคณะวิทยา
ศาตร์ สาขาเทคโนโลยีสารสนเทศที่เป็นอาสาสมัครจำนวน 
27 คน การเก็บรวบรวมรูปภาพที ่ใช้ในการทดลองจะใช้
วิธีการแบ่งกลุ่มนักศึกษาเพื่อถ่ายรูปแบบกลุ่ม โดยจำกัด
นักศึกษาในรูปภาพเป็นจำนวน 4, 6, 8, 10, 12, 14 และ 16 
คน และจำกัดระยะการถ่ายรูปภาพที่ระยะ 2, 3, 4, 5 เมตร 
โดยรูปที่ถ่ายเพื่อนำไปใช้ในการทดลองจะมีจำนวน 20 รูป 
ต่อ 1 เงื่อนไขการทดลอง 

2.2.2 ผู้สอน ผู ้ใช้ระบบที่มีหน้าที่ในการจัดการ และ
ตรวจสอบการเช็คชื่อของนักศึกษากลุ่มตัวอย่างจะคัดเลือก
จากอาจารย์ที่มีส่วนเกี่ยวข้องในการใช้ระบบ จำนวน 3 คน 
โดยใช้วิธีการคัดเลือกแบบเจาะจงเพื่อประเมินประสิทธิภาพ
และความสะดวกในการใช้งานระบบจากมุมมองของผู ้ใช้
ระบบและผู้ดูแลระบบ 

2.2.3 ผู้ดูแลระบบ ประชากรมหาวิทยาลัยเทคโนโลยี
ราชมงคลกรุงเทพที่ทำหน้าท่ีดูแลระบบ และตรวจสอบความ
ถูกต้องของระบบการเช็คช่ือโดยกลุ่มตัวอย่างจะคัดเลือกจาก



           

 

ผู้ดูแลระบบจำนวน 1 คนโดยใช้วิธีการคัดเลือกแบบเจาะจง
เพื่อความสะดวกในการเก็บข้อมูลและประเมินประสิทธิภาพ
ของการจัดการระบบ 

 

2.3 การวเิคราะหร์ะบบ 
การวิเคราะห์ระบบการเช็คชื ่อเข้าชั ้นเรียนด้วยการ

ต ร ว จ จ ั บ ใ บห น ้ า โ ดย ใ ช ้  CNN แ ล ะ  Deep learning
ประกอบด้วยขั้นตอน ดังนี้ 

2.3.1 ภาพรวมการทำงานของระบบ 

 

 

 

รูปที่ 4 ภาพรวมการทำงานระบบการเช็คช่ือเข้าช้ันเรียน
ด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning

ด้วยเว็บแอปพลิเคชัน (Web Application) 
 

จากรูปที ่4 ภาพรวมการทำงานระบบการเช็คช่ือเข้าชั้น
เร ียนด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep 
learning ด ้ วย เว ็บแอปพล ิ เคช ัน  (Web Application) 
อธิบายได้ดังนี ้

1) ผ ู ้ด ูแลระบบ เข้าใช้งานผ่านเว็บบราวเซอร์ 
(Web browser) โดยทำการเข้าสู่ระบบผ่านกูเกิ ้ลล็อกอิน 
(Google Login) เพื่อไปยังหน้าเว็บไซต์ (Website) สำหรับ
การจัดการข้อมูลนักศึกษา ข้อมูลอาจารย์ ข้อมูลห้องเรียน 
ข้อมูลวิชาเรียน และข้อมูลตารางสอน จากนั้นบันทึกข้อมูล
ไปยังฐานข้อมูล 

2) ผู ้สอน เข้าใช้งานผ่านเว็บบราวเซอร์ (Web 
browser) โดยทำการเข้าสู่ระบบผ่านกูเกิ้ลล็อกอิน (Google 
Login) เพื่อไปยังหน้าเว็บไซต์ (Website) สำหรับการค้นหา
ตารางสอน และเลือกกลุ่มเรียนที่ต้องการเช็คชื่อ จากนั้นอัพ
โหลดรูปภาพนักศึกษาแบบกลุ ่ม ระบบจะเรียกใช้ API 
(Application Programming Interface) 
face_recognition เพื ่อนำรูปภาพนักศึกษาแบบกลุ ่มท ี ่
ผู้สอนอัพโหลดมาทำการเข้ารหัส และนำไปเปรียบเทียบกับ
ชุดรหัสใบหน้าที่รู้จักในฐานข้อมูล จากนั้นส่งผลลัพธ์กลับมา
ยังเว็บบราวเซอร์ (Web browser) 

2.3.2 การทำงานของระบบการเช็คชื่อเข้าชั้นเรียนด้วย
การตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning 

 

 
 

รูปที่ 5 แผนภาพการทำงานของระบบการเช็คช่ือเข้าช้ัน
เรียนด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ  

Deep learning  

 

การทำงานระบบการเช็คชื ่อเข ้าชั ้นเร ียนด้วยการ
ตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning สามารถ
อธิบายได้ดังรูปภาพท่ี 5 ได้ดังนี้ 

โดยเริ ่มต้นจากการที ่ผ ู ้สอนทำการอัปโหลดรูปภาพ 
นักศึกษาแบบกลุ่มเข้ามาในระบบจำนวน 1 รูป หรือมากกว่า
เพื ่อทำการตรวจจับใบหน้า (Face Detection) โดยมีข้อ
กำหนดการอัปโหลดรูปภาพ ดังนี ้

1) รูปภาพต้องเป็นประเภทไฟล์เป็น JPG, JPEG หรือ 
PNG เท่านั้น  

2) ความละเอียดของใบหน้าในรูปภาพขั ้นต่ำ ควรมี
ความกว้าง (width) และ ความสูง (height) อย่างน้อย 40 x 
40 พิกเซล  

3) รูปภาพที่อัปโหลดแต่ละรูปต้องมีขนาดไฟล์ไม่เกิน 5 
MB  

จึงสามารถนำเข้าสู ่ระบบได้ จากนั้นระบบจะทำการ
อ่านรูปภาพทีละรูป โดยมีเงื่อนไขหากพบใบหน้าในรูปภาพ 
ระบบจะทำการเข ้าเข ้ารห ัสใบหน้า (Face Encoding) 



           

 

เพื ่อให้ได ้ลักษณะเฉพาะของใบหน้า (Face Extraction) 
ออกมา แต่หากไม่พบใบหน้าในรูปภาพระบบจะให้ผู้สอนทำ
การอัพโหลดรูปภาพใหม่อีกครั้ง เมื่อได้ลักษณะเฉพาะของ
ใบหน้า (Face Extraction) แล้วระบบจะนำรหัสใบหน้าไป
เปรียบเทียบกับข้อมูลรหัสใบหน้าของบุคคลที ่มีอยู ่ใน
ฐานข้อมูล โดยกำหนดเงื่อนไขดังนี้ หากรหัสใบหน้ามีความ
ใกล้เคียงกันกับรหัสใบหน้าในฐานข้อมูล โดยที่กำหนดค่า
ความคาดเคลื่อนไม่เกิน 0.5 ระบบจะทำการจับคู่ใบหน้า
ระหว่างรหัสใบหน้าท่ีตรวจจับเจอในรูปภาพ และรหัสใบหน้า
ของบุคคลในฐานข้อมูล แต่หากรหัสของใบหน้าที่ตรวจจับ
เจอในรูปภาพ มีค่าความคลาดเคลื่อนเกิน 0.5 ระบบจะทำ
การส่งข้อความแจ้งเตือนการไม่พบรายชื่อในกลุ่มเรียน และ
เมื่อเปรียบเทียบใบหน้าสำเร็จแล้ว ระบบจะทำการบันทึก
เวลาการเข้าเรียนพร้อมระบุสถานะ (เช่น ตรงเวลา มาสาย 
ขาดเรียน) โดยอ้างอิงจากเงื่อนไขเวลาที่กำหนดการเข้าเรียน
ในแต่ละสัปดาห์ จากนั ้นแสดงผลออกมาในรูปแบบของ
รายงานการเข้าเรียนรายวัน เมื่อสรุปผลสำเร็จผู้สอนสามารถ
เลือกที ่จะบันทึกรายงาน และอัปเดทฐานข้อมูล หรือไม่
บันทึกรายงานและไม่อัปเดทฐานข้อมูลได้ จากนั้นสิ้นสุดการ
ทำงาน 

2.3.3 วิเคราะห์ระบบด้วยแผนภาพยูสเคส (Use case 
diagram)  

 

 
 

รูปที่ 6 แผนภาพยูสเคสของระบบการเช็คช่ือเข้าช้ันเรียน
ด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning 

จากรูปที่ 6 สามารถแบ่งกลุ่มผู ้ที่ม ีส่วนเกี่ยวข้องกับ
ระบบเป็น 2 กลุ่ม คือผู้ดูแลระบบและผู้สอนซึ่งอธิบายความ
ต้องการของระบบได้ดังนี ้

2.3.3.1 ส่วนของผู ้ด ูแลระบบ สามารถจัดการ
ข้อมูลห้องเรียน ข้อมูลนักศึกษา ข้อมูลผู้สอน ข้อมูลวิชาเรียน 
ข้อมูลตารางสอน และสามารถนำออกรายชื่อนักศึกษา 

2.3.3.2 ส่วนของผู ้สอน สามารถนำออกรายชื่อ
นักศึกษารูปแบบไฟล์ .xlsx ค้นหาข้อมูลตารางสอน นำเข้า
ข้อมูลรายชื่อนักศึกษาในกลุ่มเรียนรูปแบบไฟล์ .xlsx ลบ
ข้อมูลนักศึกษาในกลุ่มเรียน แก้ไขเวลาการเข้าชั้นเรียน เช็ค
ช่ือเข้าช้ันเรียน และดูรายละเอียดผลสรุปการเข้าร่วมการเช็ค
ช่ือเข้าช้ันเรียน 
 

2.4 การออกแบบระบบ 
การออกแบบระบบการเช็คชื ่อเข้าชั ้นเรียนด้วยการ

ต ร ว จ จ ั บ ใ บห น ้ า โ ดย ใ ช ้  CNN แ ล ะ  Deep learning
ประกอบด้วยขั้นตอน ดังนี้ 

2.4.1 การออกแบบระบบส่วนนำเข้าข้อมูล (Input 
Design) ประกอบด้วย 

1) การจัดการข้อมูลนักศึกษา อาจารย์ ห้องเรียน 
วิชาเรียนและตารางสอน  

2) การนำเข้าข้อมูลนักศึกษาในกลุ่มเรียน  
3) การอัพโหลดรูปภาพนักศึกษาเพื่อการเช็คช่ือ  
4) การแก้ไขเวลาการเข้าช้ันเรียน  

2.4.2 การออกแบบระบบส่วนแสดงผลลัพธ์การทำงาน
ข้อมูล (Output Design) ประกอบด้วย 

1) การแสดงผลข ้อม ูลน ักศ ึกษา อาจารย ์ 
ห้องเรียนและวิชาเรียน 

2) การนำออกรายชื่อนักศึกษา 
3) การแสดงผลตารางสอนและกลุ่มเรียน 
4) การแสดงผลตารางการเข้าเรียน 15 สัปดาห์ 
5) การแสดงผลรายงานการเข้าเรียนรายวัน 

2.4.3 การออกแบบโมดูลการรู้จำใบหนา้ 
โมดูลการร ู ้จำใบหน้าเป ็นองค์ประกอบท ี ่ม ี

ความสำคัญอย่างยิ่งต่อระบบการเช็คช่ือเข้าช้ันเรียนด้วยการ
ตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning เน่ืองจาก
เป็นส่วนที่ใช้ในเรียนรู้ข้อมูลใบหน้า โดยจะทำการดึงข้อมูล
รูปภาพใบหน้าจากฐานข้อมูลนักศึกษา เพื่อนำไปสร้างรหัส
ชุดข้อมูลต้นแบบเฉพาะบุคคล และบันทึกลงฐานข้อมูลกลุ่ม



           

 

เรียน โดยมีแผนภาพแสดงการทำงาน (Flowchart) ของการ
ออกแบบโมดูลการรู้จำใบหน้า ดังรูปภาพท่ี 7 

 

 

 

รูปที่ 7 แผนภาพการทำงานของโมดูลการรู้จำใบหน้า 
 

2.4.4 การออกแบบโมดูลการตรวจจับและเปรียบเทียบ
ใบหน้า 

โมดูลการตรวจจับและเปรียบเทียบใบหน้าเป็น
อีกหนึ่งองค์ประกอบที่สำคัญในระบบการเช็คชื่อเข้าชั้นเรียน
ด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning 
โดยหน้าที่ของโมดูลนี้คือการระบุตำแหน่งใบหน้าท่ีปรากฏใน
รูปภาพที่อัพโหลด จากนั้นทำการเข้ารหัสใบหน้า และนำไป
เปรียบเทียบกับรหัสใบหน้าในฐานข้อมูล เพื่อใช้ระบุตัวตน
ของนักศึกษาในชั้นเรียนได้ โดยมีแผนภาพแสดงการทำงาน 
(Flowchart) ของการออกแบบโมดูลการตรวจจับและ
เปรียบเทียบใบหน้า ดังรูปภาพท่ี 8 

 

 
รูปที่ 8 แผนภาพการทำงานของโมดูลการตรวจจับและ

เปรียบเทียบใบหน้า 

2.5 เทคโนโลย/ีอุปกรณ์ที่ใช้ในการพัฒนาระบบ 
2.5.1 พัฒนาโปรแกรมประยุกต์ด้วยภาษา Python 
2.5.2 พัฒนาด้วยการใช้ PHP ร่วมกับ React.js 
2.5.3 กล้องบนอุปกรณ์มือถือ 
2.5.4 MySQL สำหรับจัดเก็บข้อมูลผู ้ใช้และประวัติ

การเข้าร่วมเช็คช่ือเข้าช้ันเรียน 
2.5.5 Apache ทําหน้าท่ีเป็นเครื่องให้บริการเว็บ 
2.5.6 HOG สำหรับช่วยให้การตรวจจับใบหน้ามีความ

แม่นยำมากขึ้น 

 
รูปที่ 9 แผนภาพสถาปัตยกรรมระบบการเช็คช่ือเข้าช้ันเรียน
ด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning  

 

2.6 การทดสอบระบบ 
การทดสอบระบบมีวัตถุประสงค์เพื ่อประเมินความ

แม่นยำ และความสมบูรณ์ของระบบว่าสามารถตอบสนอง
ต่อความต้องการของผู ้ใช้งานได้หรือไม่ โดยพิจารณาว่า
ระบบที ่พัฒนาขึ ้นสามารถใช้งานได้จริง รวมถึงสามารถ
ตรวจจับ และระบุตัวตนบุคคลจากใบหน้าได้อย่างถูกต้อง 
และแม่นยำ ผู้พัฒนาเลือกใช้วิธีการทดสอบระบบเช็คชื่อเข้า
ชั้นเรียนด้วยเทคโนโลยีการตรวจจับใบหน้า ผ่านเว็บแอป
พล ิ เคช ัน (Web Application) โดยเป ็นการทดสอบใน
สถานการณ์จริง พร้อมใช้ข้อมูลจริงในการประเมินผล เพื่อให้
มั่นใจว่าระบบสามารถทำงานได้ตามที่คาดหวัง 

2.6.1 การออกแบบการทดสอบ 
เพื่อหาสภาพแวดล้อมที่เหมาะสมสำหรับการใช้

งานระบบการเช็คชื่อเข้าชั ้นเรียนด้วยการตรวจจับใบหน้า
โดยใช้ CNN และ Deep learning มีข้อกำหนดการทดลอง
ภายในสภาพแวดล้อม ดังนี้ 

1) สภาพแสง (Lighting Conditions) เป็นพื้นที่
ร่ม (Indoor) ที่มีแสงสว่างภายในอาคาร 

2) ล ักษณะของใบหน้าไม ่สวมหมวก ไม ่ใส ่
หน้ากากอนามัย 

3) ท่าทางของใบหน้าหันหนา้ตรง 
4) เง่ือนไขการทดลอง 



           

 

- ระยะการตรวจจ ับใบหน ้า  (Distance) 
ระหว่างโทรศัพท์มือถือกับใบหน้า ได้แก่ 2 เมตร, 3 เมตร, 4 
เมตร และ 5 เมตร 

- จํานวนเป้าหมายใบหน้าในการตรวจจับแต่
ละคร ั ้ ง  (Number of target faces in each detection) 
ได้แก่ 4 คน, 6 คน, 8 คน, 10 คน, 12 คน, 14 คน และ 16 
คน 

- จ ำ น วน ภา พ ใบ หน ้ า ต ้ น แบบต ่ อคน 
( Number of prototype facial images per person) 
สามารถแบ่งได้ ดังนี ้รูปภาพที่ 1 มุมมองใบหน้าตรง รูปภาพ
ที่ 2 มุมมองใบหน้าหันทางซ้าย 45 องศา และรูปภาพที่ 3 
มุมมองใบหน้าหันทางขวา 45 องศาโดยมีเงื ่อนไขในการ
เตรียมรูปภาพใบหน้าต้น ดังนี้ 

1) รูปภาพต้องเป็นประเภทไฟล์เป็น JPG, 
JPEG หรือ PNG เท่านั้น 

2) ความละเอียดของใบหน้าในรูปภาพขั้นต่ำ 
ควรมีความกว้าง (width) และ ความสูง (height) อย่างน้อย 
160 x 200 พิกเซล  

3) รูปภาพที่อัปโหลดแต่ละรูปต้องมีขนาด
ไฟล์ไม่เกิน 5 MB 
 

 
รูปที่ 10 แผนภาพแบบจำลองขณะใช้งานระบบการเช็คช่ือ

เข้าช้ันเรียนด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep 
learning  

 

3. ผลและการอภิปรายผลการวิจัย 
ผลทีไ่ด้จากการพัฒนาระบบการเช็คช่ือเข้าชั้นเรียนด้วย

การตรวจจ ับใบหน้าโดยใช ้  CNN และ Deep learning 
สามารถสรุปได้ดังนี ้

 

3.1 ผลการพัฒนาระบบ 

3.1.1 ผลที่ได้จากการพัฒนาระบบมีดังนี ้

 
รูปที ่11 หน้าจอแสดงผลการเข้าร่วมชั้นเรียนด้วยการ

ตรวจจับใบหน้า 

 

 
 

รูปที ่12 หนา้จอแสดงผลรายงานสรุปการเข้าช้ัน

เรียน 

 

 
 

รูปที ่13 หน้าจอแสดงประวัติการเช็คช่ือเข้าช้ันเรียน 

 
 



           

 

3.2 ผลการทดสอบประสิทธิภาพของโมดลูการ
ตรวจจับใบหน้า 

3.2.1 ผลการทดลองความแม่นยำ (Accuracy) ของ
โมเดลการตรวจจับใบหน้า สามารถคำนวณได้ดังสมการ 
Accuracy = จำนวนครั้งที่ตรวจจับใบหน้าถูกต้อง/จำนวน
ครั้งทดสอบทัง้หมด*100% 
 

ตารางท่ี 1 ตารางผลการทดสอบความแม่นยำ  

 

 
 

จากผลการทดสอบพบว่า 
- ระยะการตรวจจับใบหน้าเป้าหมายในรูปภาพที่อยู่

ในระยะ 2 เมตร มีค่าเฉลี่ยความแม่นยำมากที่สุดในการ
ตรวจจับใบหน้า และเมื่อระยะห่างเพิ่มขึ้นเป็น 3 เมตร 4 
เมตร และ 5 เมตร ความแม่นยำในการตรวจจับใบหน้าจะ
ลดลงอย่างเห็นได้ชัด  

- เมื ่อจำนวนใบหน้าที่ระบบต้องตรวจจับในการ
ทดลองแต่ละครั้งมี 4 คน ระบบสามารถตรวจจับได้แม่นยำ
กว่าเมื่อมีจำนวนเป้าหมายใบหน้าเพิ่มขึ้นเป็น 6 คน 8 คน 
10 คน 12 คน 14 คน และ 16 คน ในการตรวจจับแต่ละ
ครั้ง 

 

 
 

รูปที่ 14 แผนภูมิแสดงการเปรียบเทียบระยะการตรวจจับ
ใบหน้า 2 เมตร ถึง 5 เมตร  

 

3.2.2 ผลการทดสอบเมตร ิกซ ์ประส ิทธ ิภาพ 
(Performance Metrics) ของโมเดลการตรวจจับใบหน้า 
สามารถคำนวณได้จาก Confusion Matrix Table 

 

ตารางท่ี 2 ตารางผลการทดสอบเมตริกซ์ประสิทธิภาพ 
 

 
 
 

 1) Precision = สัดส่วนของจำนวนใบหน้าที่โมเดล
ตรวจจับและระบุได้อย่างถูกต้อง (True Positives) ต่อ
จำนวนใบหน้าที่โมเดลตรวจจับได้ทั้งหมด (True Positives 
+ False Positives) โดยคำนวณได้ดังสมาการ 
Precision = (True Positives) / (True Positives + False 
Positives) 
 ในบริบทของการตรวจจับใบหน้า Precision จะ
แสดงถึงความแม่นยำของระบบในการตรวจจับใบหน้าที ่
แท้จริงโดยไม่มีการตรวจจับผิดพลาด เช่น การระบุวัตถุอื่น
เป็นใบหน้า (False Positives) 
 2) Recall = สัดส่วนของจำนวนใบหน้าที ่โมเดล
ตรวจจับและระบุได้อย่างถูกต ้อง (True Positives) ต่อ
จำนวนใบหน้าทั ้งหมดที ่มีอยู ่ในภาพ (True Positives + 
False Negatives) โดยคำนวณได้ดังสมาการ 
Recall = (True Positives) / (True Positives + False 
Negatives) 
 ในบริบทของการตรวจจับใบหน้า Recall จะแสดง
ถึงความสามารถของระบบในการตรวจจับใบหน้าทั้งหมดที่มี
อยู่ในภาพ โดยไม่มีการพลาด (False Negatives) 



           

 

 3) F1-Score = ค่า Harmonic Mean ระหว่างค่า
ความถูกต้อง (Precision) และค่าความคลอบคลุม (Recall) 
ดังสมาการ 
F1  Score = 2  *  ( Precision * Recall) / (Precision + 
Recall) 
 F1-Score สะท้อนถึงสมดุลระหว่างความถูกต้อง 
(Precision) และความครอบคลุม (Recall) ของการตรวจจับ
ใบหน้า โดยเป็นตัวชี้วัดสำคัญสำหรับประเมินประสิทธิภาพ
ของระบบในกรณีที่มีความไม่สมดุลระหว่างจำนวนใบหน้าที่
ตรวจจับได้ถูกต้องกับจำนวนใบหน้าท้ังหมดในภาพ 
 

ตารางท่ี 3 ตารางผลการทดสอบเมตริกซ์ประสิทธิภาพ 

 

 

จากผลการทดสอบพบว่า 
- ค่า F1-Score, Precision และ Recall สูงสุด 

ที่เงื ่อนไขการทดลองที่ระยะการตรวจจับใกล้ที่สุด (2 

เมตร) และจำนวนเป้าหมายใบหน้าในการตรวจจับแต่ละ

ครั ้งน้อยที ่ส ุด (4 คน) ซึ ่งมีค ่า F1-Score อยู ่ท ี ่ 1 

Precision อยู่ที ่1 และ Recall อยู่ท่ี 1 

- ค่า F1-Score, Precision และ Recall ต่ำสุด 

ที่เงื ่อนไขการทดลองที่ระยะการตรวจจับไกลที่สุด (5 

เมตร) และจำนวนเป้าหมายใบหน้าในการตรวจจับแต่ละ

ครั้งมากที่สุด (16 คน) ซึ่งมีค่า F1-Score อยู่ที่ 0.49 

Precision อยู่ที่ 0.25 และ Recall อยู่ท่ี 0.33 

- ระยะการตรวจจับ และจำนวนเป้าหมาย

ใบหน้าในการตรวจจับแต่ละครั ้งมีผลต่อค่าเมติกซ์

ประสิทธิภาพได้อย่างชัดเจน 

- ระยะการตรวจจับใกล้ที่สุด (2 เมตร) ให้ค่าเม

ติกซ์ประสิทธิภาพสูงกว่าระยะการตรวจจับที่ไกลขึ้น (3 

เมตร 4 เมตร และ 5 เมตร) 

- จำนวนเป้าหมายใบหน้าในการตรวจจับแต่ละ

ครั้งน้อยที่สุด (4 คน) ให้ค่าเมติกซ์ประสิทธิภาพสูงกว่า

จำนวนเป้าหมายใบหน้าในการตรวจจับแต่ละครั้งมาก

ขึ้น (6 คน 8 คน 10 คน 12 คน 14 คน และ 16 คน) 

 จากผลการวิจัยสามารถอภิปรายผลได้ดังนี้ ระบบ

การเช็คชื่อเข้าชั้นเรียนด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ 

CNN และ Deep learning นี้แสดงถึงความเหมาะสมใน

เชิงเทคนิค และการใช้งานจริงในสถานศึกษา โดยเฉพาะ

อย่างยิ ่งสำหรับการใช้งานในสภาพแวดล้อมที ่มีการ

จัดการอย่างเป็นระบบ และมีแสงเพียงพอ นอกจากนี ้

ระบบสามารถช่วยแก้ไขปัญหาที่พบในวิธีการเช็คช่ือแบบ

ดั้งเดิม เช่น การเรียกชื่อ การสแกนลายนิ้วมือ การใช้ 

QR Code หรือการเช็คชื่อผ่านแบบฟอร์มทางออนไลน์ 

โดยใช้การยืนยันตัวตนด้วยใบหน้า ซึ ่งเป็นเอกลักษณ์

เฉพาะตัว ทำให้มั ่นใจได้ว ่าข้อมูลการเข้าเรียนของ

นักศึกษาเป็นไปอย่างถูกต้องและโปร่งใส 

 

4. สรุปผลการวิจัย  
จากการพัฒนาระบบการเช็คชื ่อเข้าชั ้นเรียนด้วย

การตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning 

ซึ่งมีวัตถุประสงค์เพื่อทดสอบประสิทธิภาพความแม่นยำ

ของระบบการเช็คชื ่อเข้าชั ้นเรียนด้วยการตรวจจับ

ใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning และพัฒนา

ระบบลงชื่อด้วยการตรวจจับใบหน้า โดยลดข้อผิดพลาด

ในการบันทึกข้อมูล ผลการวิจัยสามารถสรุปได้ ดังนี ้

การใช้งานระบบการเช็คชื ่อเข้าชั ้นเรียนด้วยการ

ตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning ควร

ใช้ร ูปภาพที ่ม ีรายละเอียดของใบหน้าชัดเจน (เช่น 

ดวงตา จมูก ปาก และหน้าผาก) จะทำให้ระบบตรวจจับ

ใบหน้าทำงานได้อย่างแม่นยำ และมีประสิทธิภาพ จาก



           

 

การทดลองในตารางที่ 1 สรุปได้ว่าระยะการตรวจจับที่

ใกล้ (2 เมตร) มีความแม่นยำสูงที ่ส ุด โดยค่าความ

สอดคล้องอยู่ในช่วงเฉลี่ยร้อยละ 75 ถึง 100 สำหรับ

กลุ่ม 4 ถึง 16 คน และเมื่อระยะการตรวจจับเพิ่มขึ้น (3, 

4 และ 5 เมตร) ค่าความสอดคล้องลดลงอย่างชัดเจน 

โดยเฉพาะเมื่อจำนวนคนในภาพเพิ่มขึ้น ทั้งนี้ขึ้นอยู ่กับ

ความละเอียดของใบหน้าในรูปภาพ หากความละเอียด

ของใบหน้าในรูปภาพน้อยลง ก็จะส่งผลใหค้่าเฉลี่ยความ

แม่นยำน้อยลงเช่นกัน  

โดยสามารถสรุปได้ว่าใบหน้าเป้าหมายในรูปภาพที่

อยู ่ในระยะ 2 เมตร มีค่าเฉลี่ยความแม่นยำมากที่สุด 

เนื่องจากมีความละเอียดของใบหน้าในรูปภาพสูง และ

ใบหน้าเป้าหมายในรูปภาพที ่อยู ่ในระยะ 5 เมตร มี

ค่าเฉลี่ยความแม่นยำน้อยที่สุด เนื่องจากมีความละเอียด

ของใบหน้าในรูปภาพต่ำจึงยากต่อการตรวจจับ และระบุ

ตัวตนของบุคคลในรูปภาพโดยการตรวจจับใบหน้าของ

ผู้เข้าร่วมการทดลองทั้งหมดมีความแม่นยําเฉลี่ยร้อยละ 

75 

โดยระบบการเช็คชื่อเข้าชั้นเรียนด้วยการตรวจจับ

ใบหน้าโดยใช้ CNN และ Deep learning มีข้อจำกัดใน

การใช้งานในสภาพแวดล้อมที่มีแสงน้อย ภาพที่มีใบหน้า

เป้าหมายอยู่ในระยะไกล และภาพที่มีความละเอียดต่ำ 

เนื่องจากอาจส่งผลให้เกิดข้อผ ิดพลาดในการตรวจจับ

ใบหน้าและยืนยันตัวตน นอกจากนี้การใช้งานระบบการ

เช็คชื่อเข้าชั้นเรียนด้วยการตรวจจับใบหน้าโดยใช้ CNN 

และ Deep learning จำเป็นต้องได้รับความยินยอมจาก

ผู้ใช้งานในการจัดเก็บรูปภาพใบหน้าต ้นแบบ ซึ ่งการ

ได้รับความยินยอมดังกล่าวมีความสำคัญอย่างยิ่งในการ

รักษาความเป็นส่วนตัว และปกป้องข้อมูลส่วนบุคคลของ

ผู้ใช้งาน 
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